Estadisticas del Pronéstico de las Variables de Decisién
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Activo 1 : 4 momentos (algunas distribuciones requieren un memento, mientras que oiras requieren dos momentos, y asf sucesivamente). Las
Mimero de Datos 20.0000 Resultado de Optimizacion Jomentes. EI primer momento descride | ubicacién de una distribucion (por ejemplo, media, mediana y moda) y es interpretada como
Media 0.3046 e B » de los sucesos.
Mediana 0.3022 2 ¥ 35 s sumando todo el conjunta de datos y dvidiéndolos entre el nimera de elementos o datos. La Media Geométrica se calcula exrayendo
B —— e B 05 sean positivos. La Media Geométrica es més adecuada para porcentajes o tasas que fiuctian significativamente. Por ejemplo, usted
CoYHCon Caanoar e ecimiento promedio dadas las tasas de interés compuesto con tasas variables. La Media Recortada calcula el promedio aritmético del
Varianza 00001 i 2 10 recortados, ya que los promedios tienden a tener una preferencia significativa cuando existen valores extremos, |a Media Recortada
Desviacién Promedio 00071 a N
8 3
Méximos 03222 | § i media de una muestra. Mieniras mayor sea == @
Minimas 0.2004 g 1 . tro de la poblacidn ha sido estimado. Debic
nedia real de | poblacién debe ubicarse en
Afcance 00318 | = - ° Céluls de Objefive: B  Maxmizar © Minimizar
ik 04124 . ol ; e encuentra por arriba y el 50% de los date
esg0 TEITEET 3 PR BRI BB AERTS . Gamibucian siméirics bene I Meds igua
Curtosis -05558 —— s datos que ocurre con mayor frecuencia, Variables: Afiadit | Eliminar |
Percentil 25% 02977 [Probien Parameters: ras que Maximo es el valor mas grande. Ral E =
Percentl 75% ossafl] WEETORGTSUASERT RS s Sengo, nica sl grado do asimetiade s | |- L =
Precisién de Error al 95% 00125 [CRISSHIRE T HiREliRE Mz jativo indica una distrioucion con una cola a:
5 mem_ starting values Lici6n de probabilidad comparada con una d
Activo 2 | Function meial Loner upper : indica un alto apuntalamiento o curva lept
Ndmero de Datos 20.0000 fo- _ Neme  Srams Tpe  vale Boun soun inferiores a tres platicirtica o con poco grac
Media 01953 - :c 5.500 ° ~1.000000E1010  0.000000+000 ribucién relativamente acentuada y una Gurt
Mediana 01948 2 LIk e 3197.4371 " -1.00000DE+010  0.000000EF000 ntréndola alrededer de cero conlleva unain
bk y [ aiame mitial Lower wpper 2 mas alta de eventos exiremos (por ejen | o Gadic | liminar |
Desviacién Estandar 00059 e e ® status Vatue Bound Shind 1 estricciones: __ Afiadi
Varianza 0.0000 2 lon
Desviacion Promedio 00044 | = vloes opiizado o v s enirads ofansies?
Gapiliin nosnn 2 T T
[ Grafica Sobrepuesta
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Wolatilidad 26,003 Tasa de Fegresidn [ Valor-P: 99.96 % -
Horizonte 10 Valor a Large Plaze (Y = ivo d Condicional (GARCH) =
Real Tedrico o (= lg
£ GARCH o Model Condicional asii i el
Promedio 10061 10067 Gstico de I financieros, usando los precios en si mismos. El modelo
Stochastic Process . . GARCH (P.Q) tiene en cuenta diferentes parametros P y Q del rezago integrado para las ecuaciones de 13
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: o I mensuales, 752 para daios diarios operacionales, 365 para datos diarios) que anualizan la volailidad o
Curtosis 013 000 esultado ‘maniener como 1z volatilidad peridica. La Base son los periodos predicivos como base (Esto
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[C1] Minimizar Excel mientras corre la simulacion
Inicie el Simulador de Riesgo con Excel

[ Mostrar siempre Ia ventana de prondstico en | parte superior
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Acerca del Simulador de Riesgo...
Verificar actualizaciones
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Manual del Usuario
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17 Financiacidn de Jubilacion con Macros de VBA
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19 Procesos Estocasticos
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Ingreso Meto - Prondstico del Simulador de Riesgo
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Pronosticos de Procesos Estocasticos

Los Procesos Estocasticos son secuencias de eventos o rutas generados por leyes de probabilidad
donde pueden ocurrir eventos aleatorios en &l iempo pero estan regidas por reglamentos de
probabilidad v estadisticos especificos. Utiles para pronosticar eventos aleatonios (p.g). precios de
acciones, tasa de interés, precio de la luz).

Métodos e
) o ) _ ] “alor Imcial
@ Movimiento Browniano (ruta aleatoria) con Deriva HBNGO 0& LIENva 0 LIecimiento
(71 Movimiento Browniano Exponencial (ruta alestoria) con Deriva L
") Proceso de Reversién por un Medio con Deriva Volatilidad anualizada (%)
() Proceso de Difusidn por Salto con Deriva Horizonte del Pronostico (Afios)

™1 Proceso de Difusidn por Salto con Deriva v Beversion por un Medio Rango de Reversion (%)

“alora Largo Plazo
290, ProcesoEstocdsticos Rango del Salto (%
200. Tamaio del Salto
180. NG de
180. 5
140, lteraciones

120.

[] Comienzo Aleatorio
[] Mostrar Todas las Iteraciones

| Actuslizar Tabla | | OK

J [ Cancelar |




Modelo de Maxima Verosimilitud: LOGIT, PROBIT, TOBIT
LOGIT & PROBIT
- 2 2 ; Deuda de la
Incumplimiento - Afos con el [Afos en la | Ingresos | Razon de la - Otras
Mivel i o Tarjeta de
de pago Edad ot empleador | Direccion | del Hogar | Deuda/Ingr ridio Deuda
(Default) actual Actual [Miles 5) | esos (%) (Miles §) (Miles 5)
a1 3 17 12 176 9.3 11.36 2.01
27 1 10 ] 31 17.3 1.36 4
40 1 15 14 55 2.5 0.86 217
41 1 15 14 120 25 2.66 0.82
24 2 o 1] 28 12.3 1.79 3.06
= :
Herramienta Logistica - ¢ 5 g .. L*":"‘ @“ﬁ

Carre los modelos Logit, Probit, Tobit v Lobit Agrupados para vaniables dependientes limitadas

[LIMDEF) donde los datos de las variables dependiente () son binarias o limitadas a valores
discretos, v donde &l pronostico de los valores dependientes son probabilidades de ocurrencias. En

tales situaciones, un anélisis de regresion proporcicnaria resultados incorrectos v con margenes de

error, incluyendo la viclacion de los reguerimientos de normalidad, resultades proncsticados de
probabilidades negativas o valores gue exceden el 100%. S6lo estos modeles LIMDEF son

apropiados para usarlos cuando las vanables dependientes estan limitadas.

“ariable Dependiente |Inc:umplimierrtcn de pago (Default) LJ

Incumplimiento de pago (Default) i Edad Nivel Educativ =
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39

43

3
1
1
1
24 s
2
1
1
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e
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0
0
0
1
0
0
0
1
7

@ Logit ) Probit ) Tobit

ool Q|22 (FIFIo|o|0|0|0|2 | o(o|la|kR|o|2 | |-




Para censtruir un modelo econométrice, simplemente seleccione el conjunto de dates (B5.G55) v seleccione Simulador de Riesgo |
Pronostico | Econometria Basica. Usted puede entonces escribir las variables a utilizar v las modificaciones que desee realizar sobre la
variable i y las variables i Puede notar gue solo puede colocar una variable como variable dependiente mientras que
puede colocar miltiples variables independientes seguidas por un punto ¥ coma ";". Tambien puede utiizar funciones matematicas basicas (por
ejemplo, LN, LOG, LAG, TIME, RATE, DIFF, FORECAST, RESIDUAL, = -, /, * etc.). De Click en Mostrar Resultados para generar los resultados

del modelo seleccionado v Click en OK para generar un reporte del modelo econométrico.

[R] Econometria Basica |ﬂ
Esta herramienta se usa para correr los modelos basicos de Econometria primero transformar las
variables de entrada antes de correr el andlisis del retroceso multivariado. —
Reultades o s -1 = B ]

VAR1 VAR2 VAR VAR4 VARS VARG

521 18308 185 4.041 796 72

367 1148 600 055 1 85 Cuadrado de R (Coeficiente de I Determinacion): 0.4233

= ' j R: 0.3709
443 18068 372 3665 323 57 Seiedo Cladrado de -
65 7728 12 2351 451 73 Miltiples R (Mltiples Coeficiente de la Correlacién): 0.6506
5 ; Error de las Estimaciones (SEy) 05023

614 100484 432 29.78 190.8 7.5 (P e 80735

385 16728 290 3294 318 5 I“ = S s

266 14630 346 3267 6784 67 p-Valor de ANOVA: ‘

Gl e Aot e intercesto LNVAR2) LN(VAR3) VAR4VARS | LAG(VARE.)
154 St epdl kol A | Coeficiertes  -2.81% 0.3262 1.0083 -0.0001 -0.0209
427 22322 266 6478 1119 5 B Emor Uniforme  1.7545 0.0%e3 0.2549 0.0001 0.0518
153 37 320 1.108 172.5 2.8 Estadistico t -1.6070 33194 3.9550 -1.3271 40.4055
an1 EREM 1nm 1 A0T P e p-Valor 0.1182 0008 0.0003 0.1913 0.6871
La Variable Dependiente: Las Variables Independientes [ Mostrar resultado 4 (s Varabie Decians

LN(VAR1) LN(VARZ): LN(VAR3): VAR4"VARS; LAG(VARS.1) LN(VART) Copiar

5. AR

ag, LOGVARSVARY), VARIVARL, LAGVARSZ); VARS, RESIOU

Funciones: T
+-=JLN.LOG.LAG [VAR1VARY). TIME, FORECAST(VARIVARA): DIEF(VARS); RATE(VARS) |

Proceso General Autoregresivo de Heterocedasticidad Condicional (GARCH)

R Ty - b
Datos Histéricos Proceso General Autoregresivo de Heterocedasticidad Condicional (GARCH) m
Dias Valores
1 459.11 El GARCH o Modelo G lizado Autoregresive Condicional Heteroscedastico se utiliza para €l
2 prondstico de Iz volatilidad de los instrumentos financieros, usando los precios en i mismos. El modelo
2 460.71 GARCH (P.Q) tiene en cuenta diferentes pardmetros Py Q del rezago integrado parz las ecuaciones de la
media (nuevas) y la vanianza. Notese que solo datos con valores positives pueden ser usados en un
El 460.34 pronéstico de | volatilidad GARCH. La periodicidad s el nimero de periodos al afio (sj. 12 para datos
a A60.68 mensuales, 252 para datos diarios operacionales, 365 para datos diarios) que anualizan |z volatilidad o
mantener coma 1 1a velatilidad periddica. La Base son los periodos predictivos tomados como base (Esto
5 460.83 significa. cuantos periodos atrds se quieren usar de base para pronosticar volatilidad futura (ej. Ingresar
6 461.68 12 si se quieren usar los dltimos 12 periedos). La Variacidn Objetivo significa que se quiere usar la
= reversion del prondstico de la volatilidad hacia su media de largo plazo a lo largo del iempo. Aseglrese
7 A61.66 de ordenar cronolégicamente sus datos sin procesar de los precios.
3 461.64 Ubicacién de Datos: !CS:CZIZS 5}
£l 465.97 Generar un medelo de GARCH (P.Q):
= et P |1 1 Pericdicidad: |252 Basa: 1 P tique los Periodes: |10
- ; | 2 ronosti os Peri =
11 470.05 8 Ptk e -
12 469.712 [ Usar Variacién Objetive
13 466.95
14 464.78 @ GARCH ) GARCH-M @) TGARCH
15 465.81 © TGARCH-M () EGARCH © EGARCH-T
15 S @ GJR GARCH @) GJRTGARCH @ Run All Models
17 467.44
18 468.32 Ok ] [ C = ]
19 470.39
20 A68.51 —
21 470.42
22 470.4
23 472,78
24 478.64
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Inicia Tnsertar Férmulas Datos Revisar Vista Programador Simuladar de Riesgo Complementos @ - =7 x
» s £ objetiva . ‘ A
vy 2 oo d e &
Simulador || Nuevo Cambiar Editar | Supuesto Prondstico Xljnes | Ayuda | Licencia | Siguiente
de Rigsga ™ Perfil  Perfil  Perfil de Entrada de Salida o icona
Ment Perfil Supuesto Pronéstica Edicién nes || Ayuda | Licendia | Icono
Cc19 - (~ Je | =C17/E17 Efficient Frontier
38
A B | c | D E L i N
1 - 375
2 37
3 Proyecto ENPV Costo Riesg 2 585
H
4 royecto 1 $45800 | §1,73244 | $54 é’- 36
5 Proyectc 2 $1,054.00 $859.00 | §1,91-
6 royecto 3 $1,599.00 | $1,84500 | §1,55 e
7 Proyecto 4 §2,251.00 $1,645.00 | §1,01; 35
_B Proyecto 5 $849.00 $458.00 | $925 4
9 Proyecto 6 3758.00 852.00 | $560 45 5 55 65 6.5 7 75 8
10 Proyecto 7 §2,845.00 §758.00 | 55,63 Sonsiens
11 Proyecto & $1,23500 511500 | $926 — =
Efficient Frontier analysis = "
12 royecto 9 §1,045.00 $125.00 | $2,10t |+++step: 1+++ Constraints are: ﬂ =
13 Proyecto 10 52,25000 5458.00 | 51,9710 |3osis .= fomn
14 royecto 11 $549.00 $45.00 | 5263 LT TRAiEREUCEEEE
4 5 ” Number of funct 2
15 Proyecto 12 $525.00 $705.00 | $309  |GHIEET e Fihceion will ba maximi zed
16
17 Total §$17,218.00 | $8.197.44 ‘ $7.0 starting values
Functions:
18 IMetal: MAX <=§5000 | Funceian mhitial Lower upper
_1.§U Ralio de Sharpe 54573 Ni Name Status  Type value Bound Bound
1 a OBl 2.4573
ZD 2 a ol RNGE 8.0000 =1.000000E+010 0.000000E+000
21 ENPV es el Valor Presente Nelo de cada linea de cn =
22 la administracion asi como las acciones requeridas Py ge han encontrada valores 6plimos. ¢Desea usted issmplzar las varisbles de desision sxisentes con Ios velores
23 Coeficiente de Variacion de la Linea de Crédito del EI oplimizados o revietta 3 las entradas ariginales?
24
=
26
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Resumen de Optimizacién

La Optimizacion se utiliza para destinar recursos
donde los resultades muestren mayor utilidad o el
minimao costonesgo. Sus usos incluyen inventarios
administratives, asignacion de la cartera financiera,
mezcla de productos, seleccion de proyecto, etc.

| Objetivo | Restricciones | Método  |Estadisticas | Variables de Decisién

@ Optimizacion Estdlica
Ejecutada en modelo estatico sin simulaciones. Por lo generzl se

gjecuta para determinar |a cartera inicial dptima antes de aplicar
cotimizaciones mas avanzadas.

1 Dptimizacion Dinamica
Primero se gjecuta una simulacién, los resultades de |z simulacién se

aplican en &l modelo, y luego se aplica una optimizacion a los
valores simulados.

Numera de Pruebas de Simulacid 1000 =

i1 Dptimizacion Estocastica
Similar a la optimizacién dindmica pero €l proceso se repite varas

veces. Cada varable de decision final tendré su propia tabla de
prondstico donde se indica su rango optima.

r . “r e
Mumero de Pruebas de Simulacion 1000

MNimero de Ejecuciones de Optimizacid 2=




Inversiones 1980

Tasa de lmpu...

Frecio Frome...

Frecio Frome...

Cantidad Pro...

Cantidad Pro...

Frecio Frome...

Cantidad Pro...

Tasa de Desc...

Tasa de Eros...

Tasa de Crec...

Tornado

Depreciacion... g 11
Amorizacion. . 27 33
Fago de Inte... 22 18
T T T T T T T T T T 1
-150 =100 =] 0 BD 100 180 200 280 300 350




Normal

89375
109.52
17
102.29
105.58

09.55

86.79
105.20
113.63
105.50

90.68

96.20

7974

01.49

05.28

o9r.70

97.85

9373

92.08

85.51
103.21

87.45

96.40

52 41

8275
103.65

90.19
112.42
103.22

91.56

86.04
115.40
107.70
124.39

9562

Normal (Multi) Uniforme Binomial
87.53 4529 6.00

89.66 46.94 6.00

108.75 4596 6.00

BT 41 52.00 8.00

103 38 51.70 500

[ Ajusté Unico - : ﬁ

-

El ajuste de |a distribucidn toma datos crudos existentss v
les encuentra |a distribucion adecuada (p. g.. al optimizar

|as paréametros de cada distribucidn v al realizar &l estudio
de hipdtesis estadisticas).

[ ———

_?‘.ll11||'|.._

Tipo de distribucion

@ Ajuste para distribuciones continuas” ) Ajuste para distribuciones separadas

Seleccione Distribucion para su Ajuste:

Jl-Cuadlada "—
[ E .
Exponencial Gamma
| Seleccionar Todo | | Limpiar Todo | | ok || Cancelar

102.26 54.89 6.00
113.71 52.04 3.00
104.22 4872 6.00
101.83 47.12 8.00




Analisis de Estadistica S5

Seleccione los analisis para comer.

¥ Estadistica Descriptiva | ¥ Estimacién de Pardmetro de Proceso Estocastico.
¥ Auste de Distribucién Periodicidad | Afio |

& Continuo " Discreto
¥ Histograma y Gréficas

v futocomelacidn de Sere de Tiempo
¥ Prondstico de Serie de Tiempo

5 S
¥ Prueba de Hipdtesis Estacionalidad (Periodos/Ciclo) | 2 =
Promedio Asumido | 0
Prondstico (Perodos) | 4 3:
v Extrapolacién Mo Lineal
Pronsico (Peibdos] Iﬂ ¥ Proyeccién de Linea de Tendencia

¥ Prueba de Nomalidad Prondstico (Periodos) 4 =




Andlisis de Distribucién pe| Sl

Esta herramienta genera |a funcion de densidad de
probabilidad (PDF), funcién de distribucién :
acumulativa (CDF) y el FDA Inverso (ICDF) detodas | 018 D&Bbiacién Standard = 2.9961
|zs distribucicnes en el Simulader de Riesgos, 016 Desviacion = 0.0000
incluyendo momentas tecréticosy grafica de Curtosis = -0.1000
probabilidad. 0.14
012
Distribucién [ Binomial »| | o1l
Prusbas |2'|:I |
Probabilidad |05 |
Tipo |PDF 7] X POF
Formaies 0000000 . m— B 806651
- o 1.000000 0.000013
(2 Valor Unico 2.000000 0.000181
W \alor | | 3.000000 0.001087
4.000000 0.004621
@ Rango de Valores 5 000000 0.014786
Gt iomos |1] | £.000000 0.036964
. _ 7.000000 0.073329
Limite Superior 20 | 2.000000 0.120134
Medida del Proceso |1 | 9.000000 0.160179
10.000000 0.176197
11.000000 0.160173
12.000000 0120134
13.000000 0.073929
14.000000 0.036964




”
Opcicnes

[

[7] Minimizar Excel mientras corre la simulacion
Inicie &l Simulador de Riesgo con Bxcel

[] Mostrar siempre la ventana de prondstico en |a parte superior

Mastrar los comentarios en las celdas de Supuestos,
Prondsticos v Variables de Decisidn

Correlacion

@ Cdpula Normal (Por Default)

) CépulaT: DF = (30 H|
) Cépula Cuasi-Nermal: DF = ig[} I
Color de los parametros

| Supuestes | | Decisién | | Pronéstico
ldioma |Espariol |

LHS no es recomendado cuando existen vanables correlacionadas

Generador de Mimeros Aleatorios

@ Simulador de Riesgo ROV (Por Defecta)
i7) Awanzada Aleatoria Sustractiva

() Barajeada de Periodo Largo

() Barajeada Portable Aleatoria

(") Rapida |EEE Hexagonal

() Basico Portable Minimo

@ Simulacién de Monte Carlo (Por Defecta)
(71 Muestreo Hipercubos Latinos (LHS)

_ U

M=nos Grupos M= Grupos
[rapida) M ‘o
[ ok | [ cancelar




~ B
ROV DISTRIBUCIONES DE PROBABILIDAD [E=NEE—
Gréficas y Tablas

Esta hemamienta genera una tabla y gréficos comparatives de probabilidad de la distribucién elegida, asi come las formas diferentes basados en diferentes pardmetros de ertrada. Para ver varias
distribuciones. use la hemamienta de Gréficas Sobrepuestas de Risk Simulator.

Distribucidn: [Beta ~ | Gr¥ficas y Tablas Gréfica
= Cambio Primer Pardmetro: Cambio Segundo Pardmetro: (@) Distribucién Tedrica
Al 2 G - ; _

pha Pardmetros [.Npha v] H [Bda x| ) Distrbucién Simulada

Beta 5 ® CoF e ‘ = T
=== ! SEY0S

Aleatorio X 06 & ICDF ) De/A Sere A | . T
!——Di' =R (@ Personalizado Paso " 01 | s I
o] v s> =
| 255 o |5:35

Par ejemplo, elegir la distibucién Gamma, cambie el conjunto de pardmetros Affa, y escriba: 2, 3y 5; 9 en los dos cuadros

Gréfica | Tabla | Comparar Gréfioas de entrada personalizada para la generacion de graficos de gamma (2,5)y Gamma (3.5).

tPHHpI I EEALTFDSEOREE RrB@-Whd— A1 - A A A A At A
Alpha: 5.00
25 Beta: 5.00 Alpha: 5.00
Beta: 3.00
K
2 Alpha: 2.00

Beta: 5.00

in

Probability Density

0.5

E oms: [Espafil | M Tipode Gréfica: [Linea 2D =] [UnessceDwvison | [ Eeouter | [ Comr |
—

Decimales: 2 |




p
=T [ EXAMPLE] - ROV Biz Stats

e

Archivo Datos Languaje (Language) Ayuda

Walue
S

Itn.

PASO 3: Ejecutar Ejecute el andlisis selecdonado en el paso 2 o guarde

| Eiecutar los andlisis en el paso 4, observe los resultados, grd
2 ficos y estadistica, copie los resultados y aréficos en el

T portapapeles, o genere informes.

| Resultados | Gréficas | Estadisticas |

PASO 1: Datos Ingrese manualmente sus datos, pegue desde otra aplicad Ejempla PASO 2: Andlisis Seleccione un tipo de andlisis e ingrese los pardmetras requeridos
6n, o cargue una base de ejemplo con el andlisis R (véase los parémetros de ejemplo debajo de las entradas)
‘ Conjunto de Datos | Visualizacidn | Comandosl Mister [Nfabéﬁm '] (]).Ugs EE
e — T Valores Absolutos (ABS) - | 0,25 =
‘b 4’ 'C_' 'C_' -5) —(P -)T-’ J;’ LS @ @ .Q}’ :l @ Qﬁ "I'!.’r Variables Dependientes Limitadas {Logit) igo L
Variables Dependientes Limitadas (Probit) 123456 i
ariables Dependientes Limitadas (Tobit) T :

PP LT F SO WD B A

Movimiento Browniano Geométrico

Varianza (Muestra)

Varianza (Pobladidn)

Volatidad: Acercamiento al Logaritma de los ...
Volatidad: EGARCH

Valor de Inido, Tasa de Credmiento
Anualizada, vVolatilidad Anualizada,
Horizonte de Pronsticos (Aos),
Pasos, Semilla de Nmeros

Volatidad: EGARCH-T Aleatorios, Iteradones:
A > 100

Volatidad: GARCH . 0.05

Volatidad: GARCH-M N pos

Volatidad: GIR GARCH = 10
Sop > 100

Volatidad: GIR TGARCH 4 56

Volatidad: TGARCH > 10

Volatidad: TGARCH-M
Volatilidad
Area 2D Estandar o

PASO 4 Guardar (Opcional) Puede guardar andlisis multiples y notas en el perfil para
su futura recuperadén

Mombre
Notas:
Afiadir
Editar Stepwise Regression (Forward) -
Stepwise Regression (Forward-Badkward)
Borrar

Stochastic Process - Exp Brownian Motion
ic Brownian Motion

Stochastic Process — Jump Diffusion

Stochastic Process - Mean Reversion

Stochastic Process - Mean Reverting Jump Diffusion

Structural Break

5UM

Time Series Forecast (Auto)




’
'E Prondstico de Redes Meuronales

(7 Lineal

() Logistica

Resultados | Graficas |

PASC 2: Elija el tipo de analisis, variable, periodo de prondstico a correr

(71 Coseno con Tangente Hiperbolica
i@ Tangente Hiperbolica

Capas:

Conjunto de Prueba:

PASO 1: Datos Ingrese manualmente sus datos, pegue desde otra aplicacian, o cargue
una base de ejemplo con el analisis

M VAR2 VARS VAR4 | VARS VARG VAR7 VARS | VAR9 | VARLOD | VAR11 =
NOT... L

1 |1 45911

2 |2 460.71

3 |3 460.24

4 (4 460.68

5 |5 460.83

6 |6 461.68

i |7 461.66

& |8 461.64

9 |9 465.97

10 110 4A9 38 =
L T b

Perindos Pronosticadaos:

Aplicar Optimizacion MuliFase

Forecasting

Period
211
212
213
214
215
216
217
218
219
220
221
222
223
224
225

* indicates negative values

Actual ()
5581.5000
584. 2200
589.7200
390, 5700
588, 4600
586.3200
591.7100
593.2600
5927200
592.3000
589, 2900
393,9600
597.3400
B00.0700
596.8500

Sum of Squared Errors (Training) : 1.822044
RMSE (Training) : 0.093520
Sum of Squared Errors (Modified) : 59375.218349
RMSE (Modified) : 16.814849

Forecast (F) Error (E)
613.3528 *31.8528
613.5197 29,2997
5613.6203 *23,9003
613.7138 *23.1438
613.8520 *25,3920
514.0608 =27.7408
614, 2046 22,9946
614.3029 *21.0429
614.4223 *21.7023
614.5671 *22.2671
614.71549 *25,4254
514.83963 20,9363
614.9954 *17.6554
515.0992 *15.0292

615.2115 *18.3615




Estacionalidad:

Periodos Pronosticados:

Resultados | Graficaz

.
'E Prondstico combinatono de Logica Difusa | ir—N
PASD 1: Datos Ingrese manua_llmente sus datog_, pegue desde ofra aplicadion, o cargue —
una base de ejemplo con el analisis
M VARL  VARZ | VAR3 VARA VARS VARG | VAR7 VARS VARS | VAR1D =+
NOT... L
1 [684.20
2 |584.10
3 |76540
4 89230
5 |88540
6 |677.00
7 (100860
8 (112210
9 (116340
101992720 T
4 [ P

PASD 2: Entre las entradas requeridas v selecdone las variables a pronosticar [Espaﬁol

z)

4

10

Ejecutar

|Results RMSE : 707.039492

Auto ARIMA RMSE : 249,495091

Time-5eries Auto RMSE @ 287, 252763

Trend Line Exponential RMSE : 775.403573
Trend Line Linear RMSE @ 912,616213

Trend Line Logarithmic RMSE ; 1488.012692
Trend Line Moving Average RMSE : 938, 333906
Trend Line Polynomial RMSE : 758, 307610
Trend Line Power RMSE : 1268.660430

RESULTS

Forecast Fit

* indicates negative values

Perind Actual () Farecast (F) Error (E)

1 584, 2000
2 534, 1000
3 T65,4000
4 892, 3000
5 885.4000 802.44934 82,9516
B 677.0000 863.9179 *186.9179
7 1006, 6000 971.7020 34,8980
" 1177 100N 1NR2 ANIR 1" 4077

»

.|




Célula de Objetivo: | B & Maximizar  Minimizar
Variables: Aiadir | Eliminar |
| Min.

Restricciones: _ Afiadir | Eliminar |
Célula | Min.

Interaciones Méximas:  [1000  TasadeMutacién: [015
Tamafiode la Poblacién: [0 Diversidad: B ]
Tasade Convergencia: [060  Elitismo: i ]
Convergencia: 20 Sincambios: o

[T Aplicar la Prueba de Bisgueda del Gradients

Caorrer | Resultado:




